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Jvod u faktorsku analizu

e zasniva na ideji da ako se polazni skup varijabli
nutar kojih su varijable visoko korelisane, a

1jeém uzrokovanih sloZenim varijablama koje se nazivaju latentne
nzije.

ka analiza polazi od mjera povezanosti medu varijablama,
Cljenata korelacije ili kovarijanse. Zbog velikog broja varijabli i
njihovih koeficijenata, otezan je dublji i jasniji uvid u zakonitosti i
strukturu proucavanih pojava.



Primjenljiva je kada postoji sistemska meduzavisnost izmedu
skupa posmatranih varijabli a istrazivac je zainteresovan da otkrije
temeljnije iz cega proizilazi to zajednistvo.

Koristi se u drustvenim i bihejvioralnim naukama
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Zadaci faktorske analize

orske analize su:
oji leze u osnovama medusobne povezanosti

isticki prstup koji se koristi za analizu medusobne povezanosti
velikog broja promenljivih i objasnjenje tih promjenljivih u smislu
njihove zajednicke osnovne dimenzije (faktora).



splorativna FA

jed definisane faktore

e izmedu faktora
koreliranih promenljivih
nje skupa promenljivih koje se odnose na teorijske

dno prije pocetka istrazivanja
orna faktorska analiza povezana je s razvijanjem hipoteze

Pitanje u eksploratornoj faktorskoj analizi glasi: koji su temeljni procesi
- mogli uzrokovati korelacije izmedu ovih varijabli?



irmatorna FA

generalizacije faktorske strukture na nove podatke
orna faktorska analiza - s njenim testiranjem.

Pitanje u konfirmatornoj faktorskoj analizi jeste: jesu li korelacije izmedu
varijabli konzistentne s hipotetskom strukturom faktora?



The Big Five Personality Factors

Characteristics

MNeuroticism
(negative emotionality)

Extraversion Sociable versus retiring
{positive emotionality)  Fun-loving versus sober

S Affectionate versus resenved
Conscientiousness

(constraint) Openness Imaginative versus down-to-earth

Personality to experience Preference for variety versus
preference for routine
Independent versus conforming

Agreeableness




FA koristi

acija jer je cilj identifikovati

trebali biti pogodni za analizu skupova
varijable budu povezane sa drugim promenljivim

Ze sprovesti nad podacima koji ne koreliraju



Jos o faktorskoj analizi

oriste analizu glavnih faktora i faktorsku analizu jest
Dja varijabli na manji broj faktora, jezgrovito
mijevanje) veza izmedu posmatranih varijabli ili
m procesima.

0j faktorskoj analizi, nekoliko prvih faktora objasnjava visok

K varijanse u promatranim varijablama. Buduci da se faktori

ju od najveceg prema najmanjem, prvi faktor objasSnjava najvedi
ljanse, sljedeci faktori sve manje i manje varijanse, sve dok ne
biti pouzdani.



FA vs PCA

je faktore, dok analiza glavnih komponenti daje

slicni; razlika je jedino u pripremi opazane

cijske matrice za e iju, te u osnovnoj teoriji.

aticki, razlika izmedu o viju analiza lezi u varijansi koja se

a. U analizi glavnih komponenti, cjelokupna se varijansa u
ranim varijablama analizira, dok se u faktorskoj analizi analizira
zajednicka varijansa;

ki, razlika izmedu faktorske analize i analize glavnih komponenti
ogu zbog kojeg se varijable povezuju s faktoromili s
komponentom.

@ Smatra se da faktori ,uzrokuju® varijable — konstrukt u osnovi (faktor)
ono je sto proizvodi vrijednosti na varijablama.
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